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IVFARC: Clasificador basado en reglas de asociacion difusas intervalo-valoradas
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NUEVO IVFARC: CLASIFICADOR DE CONJUNTOS INTERVALO-VALORADQOS BASADO EN REGLAS DIFUSAS

DIFFERENTIAL EVOLUTION
CLUSTERING OBTENCION FUSIONAR GENERACION  cEnERACION REGLAS TUNING + SELECCION DE  METODO DE DATOS
L IVFSs
DATOS CENIRDES REGLAS INFERENCIA CLASIFICADOS

RESULTADOS

LINEAS FUTURAS

Options S.km++ERR 1000 Options 3.km2rFixed 1000

Datasets Train Test Time (s Datasets Test Time (s)

Bal 71,60 68,00 15 Bal 69,44 19

Hab 74,51 73,20 16 Hab 70,59 15

Iri 97,67 95,33 10 Iri 95,33 6

New 91,28 89,30 78 New 87,44 51 3

Tit 75,59 75,42 172 Tit 72,01 131 I t d : df t t d d Cl t .

Bii L ak o Bai xR = NTroaucir direrentesS metoaos de ciustering
Bup 73,26 64,35 86 Bup 7239 6725 65

Average 79,74 77,14 116 Average 76,38 107

Datasets Train Test Time (s
Bal 91,44 87,68 1732
Hab 82,68 70,58 1477
Iri 99,83 94,00 102
New 99,88 95,35 86

1000 GENERACIONES

Funciones de pertenencia Gausianas

Tit 79,07 78,87 8494
Ban 89,60 89,19 3808

Bu 80,51 69,28 692
Average 89,00 83,56 2342

Options 5.km++ERR 5000 Options 3.km2rFixed 5000
Datasets Train Test Time (s) Datasets Train Test Time (s)

Bal 71,76 70,40 88 Bal 72,88 69,76 90

e B B R m B O % Mas técnicas de fusidon para recojer la mayor

Iri 98,17 96,67 a1 Iri 98,17 95,33 40 ] it R » A

New 89,17 88,37 261 New 89,30 87,44 272 tl d d d f m p b |

Tit 75,76 75,42 682 Tit 72,34 72,01 671 Ca n a e I n O r a C I O n O S I e
Ban 74,34 74,32 2070 Ban 72,55 72,41 2112

Bup 72,91 64,64 327 Bup 72,39 67,25 325

Average 79,59 77,53 506 Average 78,92 76,44 511
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MODIFICADO 5000 GENERACIONES



